Fichero Adicional 5. Referencias bibliográficas seleccionadas específicas

Exponemos referencias bibliográficas seleccionadas sobre aspectos específicos de la investigación Cx. (y otras investigaciones no aleatorizadas, en adelante, y otras I.NA. tb.). 

Los tres primeros apartados hacen referencia al análisis de los datos para los diseños Cx. de Grupo control No Equivalente, de Discontinuidad en la Regresión y de Series Temporales respectivamente. 

El cuarto apartado re refiere a la detección, estimación y control de los efectos de mediación, efectos indirectos, variables supresoras, etc, todos ellos aspectos comunes a todas las investigaciones Cx (y otras I.NA. tb.). 
El quinto apartado se dedica al problema de la regresión a la media.  

A continuación dos apartados más de referencias en relación a dos de los grandes problemas de los diseños Cx. (y otras I.NA. tb.), sesgo de selección (concepto, control, prevención, cómo evitarlo, etc.), y datos faltantes: abandono de sujetos, no respuesta, pérdida de datos (concepto, control, prevención, cómo evitarlo, estimación de datos, etc.). Seguido de de estos dos se exponen referencias relativas al análisis de los datos por intención de tratar y por protocolo.

Finalmente se exponen referencias bibliográficas relativas a la aplicación y evaluación de programas de intervención, a la Metodología mixta, y referencias relativas a las dos técnicas de análisis de datos más potentes y ambiciosas de cuantas existen, Modelos Multinivel y Modelos de Ecuaciones estructurales
Elenco:

1.- Análisis de datos: Diseños de Grupo Control no equivalente. p.1 

2.- Análisis de datos: Diseños de Discontinuidad en la Regresión. p.6 

3.- Análisis de datos: Diseños de Series Temporales. p.10 

4.- Mediación, efectos indirectos, variables supresoras, etc. p.15 

5.- El problema de la regresión a la media. p.22 

6.- Sesgo de selección (concepto, control, prevención, cómo evitarlo, etc.). p.23 

7.- Datos faltantes: abandono de sujetos, no respuesta, pérdida de datos (concepto, control, prevención, cómo evitarlo, estimación de datos, etc.). p.29 

8.- Análisis de los datos por intención de tratar y por protocolo. p.33 

9.- Aplicación y Evaluación de programas de intervención. p.35 

10.- Metodología Mixta. p.37 

11.- Modelos Multinivel o Modelos jerárquicos. p.39 
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